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相关背景
可用数据、图平台需求、挑战、平台架构

PART I 第一部分



人 企 地址 设备 网络

人-(企)-人 人-(地)-人 人-(设备)-人人-(交易)-人

💲

社交网络 工商信息

资金流向 通讯网络

百亿节点

千亿节边

金融行业丰富的图数据
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自动数据预处理

大规模分布式图计算

社团信息查看

经营地识别

人企关联审核

企业上下游关联审核

智能反欺诈 智能审核智能风控

贷 前

反欺诈 定额定价 风 控 经 营 用 户 画 像

贷 中 贷 后

不同用户及业务对图需求的多样性



海量关联
数据

千亿级异构大图，百亿级单图

训练推理的性能效率、一致性

图采样、图训练全流程优化

图学习开源、自研全算法支持

经营状态、信用状态等种类多 关系交织错综复杂增加分析难度

图建模
高复杂度

多场景应用需求

大规模
分布式

图计算平台

图平台面临的挑战



图平台产品框架

产品功能

算法技术

基础设施

关联数据

全流程自动图建模 智能可视化图分析

图神经网络 大规模无监督图表示学习

高性能图数据库 分布式训练推理平台 分布式表示学习平台

应用场景

证件-人 证件-企业 人-企业 人-人 企业-企业

智能获客 智能反欺诈 智能风控 智能经营 智能审核 用户画像



图平台产品介绍
平台架构、可视化功能

PART II 第二部分



可扩展高性能图数据库平台

效果

分布式关联数据与宽表特征
存储平台

方案

支持千亿数据规模

上千特征维度关联数据存储

高性能效率的
图查询、导入导出接口

毫秒级多跳查询

百亿数据小时级入库

集成图计算能力
为业务提供基础分析工具

15类图分析算法

分析效率提升10倍+

分布式图推理

• 海量数据规模

• 存储平台化

在线图推理

• 优化点边索引

• 分布式建库

图分析能力

• 图分析算法

• 分布式计算



分布式图表示学习平台

图神经网络算法 无监督图表示学习算法

丰
富
的
图
算
法
库

 图采样占据大量训练时间

 采样速度 ↑ 40倍

 分布式预采样  GPU加速图采样

 采样时间 ↓ 80%

高
性
能
图
采
样

图
训
练
优
化

 分布式分割算法决定训练规模上限

 支持千亿以上规模
大图训练

 线性分布式图分割
映射表

 优化异构图分割格
式转换与ID映射

 支持百亿以上规模
异构图训练



分布式训练推理一体化平台

批量图推理 在线图推理 计算一致性

GNN推理速度慢
计算时效低

模型验证与质量保障
计算规模大
计算效率低

 多层聚合采样
多层图神经网络毫秒级计算延迟

 时效性补偿
子图采样更新达到秒级时效水平

 训练推理一致性
所训即所得，保障模型上线效果

 在离线模型一致性
多场景模型打分计算结果保障

 分布式图推理
10分钟内完成亿次推理计算

 GPU加速
统一平台，任务分钟级部署

训练 推理



效
果

全流程自动图建模

无需人工参与

图特征工程

图管理

灵活易用

图学习

无需领域知识

超越人类专家

超参调优

自动部署

一致性、时效性

稳定性

效果评估

 风控AB卡 & 经营模型  金科多头 & 反欺诈  用户画像

在线部署提示风险发生时效性 挖掘潜在数据价值 端到端功能降低应用门槛

全
流
程
自
动
图
建
模

应
用



跨平台审核操作繁琐 关系错综复杂不直观 用户等待时间长体验差

智能可视化图分析功能

低风险 中风险 高风险



应用案例
应用于征信报告挖掘案例、分阶段算法优化方案介绍

PART III 第三部分



图机器学习应用于征信解读，获吴文俊人工智能科技进步奖

人工经验 人工特征衍生

27%26%24%Baseline 22%同数据集下效果KS

机器自动衍生 深度学习 图机器学习

征信解读的五个发展阶段

阶段2：多个报告之间关系图

利用工作单位、居住地址信息，

结合股权关系等外部数据，将

不同征信报告关联成一张图

阶段3+动态图、时序图

动态预测节点之间的关系，图

网络结构不断演进，节点与边

的属性实时更新

阶段1：单报告内部关系图

以查询/借还款行为和机构为

节点构图，捕捉同样行为在不

同关系场景下的不同含义

图模型效果超大规模特征，特征效果超银行评分卡

图算法进展和效果



征信报告变成一张图谱

组织机构节点

个人征信报告信息 节点

贷款记录

（准）贷记卡记录

• 组织、额度等
• 过去60个月还

款记录

身份
信息

地址
信息

工作
信息

• 组织、额度等
• 过去60个月还

款记录

记录1

记录2

记录1

记录2

个人
信息

个人

信贷

记录

提示
信息

账户
信息

逾期
信息

摘要
信息

记录
1

记录
2

记录
3

查询
信息

身份节点 地址节点 工作节点

…

1

摘要节点

1 2
查询节点 查询节点

3
查询节点

1
时间节点

2
时间节点

60
时间节点

1

贷记卡/贷款节点

边

贷记卡—(逾期)—时间

贷记卡—(申请)—机构

机构—(发起)—查询

查询—(发生)—时间

贷记卡—(始于)—时间

个人信息——人

查询信息——人

时间/机构——人



1

贷款1

贷款3
正常还款

逾期2k

上个月用户的某个行为会带来多少风险？

机构1

正常还款

正常还款
上个月

1

贷款1

贷款3

贷款1

贷款3

机构1贷款2

逾期2k

正常还款

上个月用户的风险？ XX机构用户的风险？

正常还款

正常还款

逾期2k

上个月

时间和机构视角的风险自适应聚合

征信报告内部关系挖掘

征信报告的非结构化特性导致难以高效挖掘有用的风险信息主要问题

用户行为风险自适应聚合



基于Attention机制的多关系大图模型结合征信信息与外部信息建立异构大图

多征信报告间挖掘

征信报告只能反应用户自身的信用行为所带来的风险，无法捕获其他人对用户的风险影响主要问题

用户1

设备1

登录

设备2

用户2登录
登录

地址1

居住在

丈夫

公司1

董事
公司2

用户3 法人

用户4 高管

股东

地址2
位于

位于
高管

省市区街道

用户5
职工

居住在



动态知识图谱

征信知识图谱无法及时感知到“环境变化”，难以处理用户风险随时间动态漂移的问题主要问题

时序大图 动态知识表示 关系推断与风险预测

用户1

用户3

用户2

父亲

丈夫

用户4

用户5

侄女

丈
夫

好友

逾期风险大小？

节点特征为征信图子分
值越大逾期风险越高



未来规划

PART IV 第四部分



未来规划

 大图强化学习预训练

 面向风险的图Prompt设计

 动态图预训练

 大图-征信图联合优化

 实时/时序图库

 通用时序图神经网络建模
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